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• Identificar cómo variables de tamaño y anchura del pétalo y sépalo predicen la especie de las
plantas.

• Recopilar datos sobre el crecimiento de las plantas según sus medidas.

• Aplicar técnicas de análisis estadístico para identificar patrones y relaciones entre estas

variables y el crecimiento de las plantas.

• Modelar y predecir la especie de las plantas en función de las condiciones ambientales

utilizando un enfoque de árbol de decisión

• Contribuir al avance de nuestro entendimiento sobre la biología de las plantas y su interacción

con el medio ambiente.

Objetivos:



Introducción:

En la intersección de la botánica y la tecnología, surge “Plant Toon”,

un proyecto innovador diseñado para revolucionar la forma en que

entendemos y clasificamos la diversidad vegetal. Utilizando un

modelo avanzado de árbol de decisiones desarrollado en Python,

Plant Toon no solo identifica especies vegetales con una precisión sin

precedentes, sino que también abre un nuevo camino hacia la

conservación y el estudio de la flora.

El corazón de Plant Toon es su algoritmo de aprendizaje automático,

que se alimenta de una rica base de datos de características

botánicas. Este modelo no es solo un testimonio de la programación

sofisticada, sino también de una comprensión profunda de las

complejidades de la vida vegetal. Al implementar técnicas de

clasificación basadas en la entropía y la ganancia de

información, Plant Toon distingue entre innumerables especies,

ofreciendo a los investigadores y entusiastas una herramienta

poderosa y accesible.



El proyecto “PLANT TOON” se basa en una metodología rigurosa para garantizar la precisión en la identificación de especies
vegetales. La metodología se divide en varias etapas clave:

• Recolección de Datos: Se recopila un conjunto de datos exhaustivo que incluyen características botánicas de diversas especies
vegetales. Este conjunto de datos sirve como base para el entrenamiento y la validación del modelo de árbol de decisiones.

• Preprocesamiento de Datos: Los datos recopilados se limpian y se normalizan para asegurar la consistencia. Las características
relevantes se extraen y se codifican de manera adecuada para su uso en el modelo de clasificación.

• Construcción del Modelo: Utilizando la biblioteca scikit-learn de Python, se construye un modelo de árbol de decisiones. Se
seleccionan los atributos más significativos basándose en la ganancia de información y la medida de impureza (índice Gini o
entropía)12.

• Entrenamiento del Modelo: El modelo se entrena con una parte del conjunto de datos. Durante esta fase, el algoritmo aprende a
clasificar las especies basándose en las reglas de decisión que surgen de los datos.

• Validación y Pruebas: El modelo se valida y se prueba con una parte del conjunto de datos que no se utilizó durante el
entrenamiento. Esto ayuda a evaluar la precisión y la generalización del modelo.

• Optimización: Se realizan ajustes en el modelo, como la poda del árbol, para evitar el sobreajuste y mejorar la precisión2.

• Implementación: Una vez optimizado y validado, el modelo se implementa en una aplicación o servicio que puede ser utilizado
por los usuarios para identificar especies vegetales.

Metodología:



Desarrollo:

• Importamos las librerías necesarias para el correcto funcionamiento
de nuestro código



Desarrollo:

• Leemos el archivo “Iris.csv” para así, alimentar a nuestro modelo 
con los datos necesarios.



Desarrollo:

• Eliminamos la columna “Id” porque esta no es relevante en nuestro
modelo.



Desarrollo:

• Separamos nuestras variables independientes (características) y
nuestra variable dependiente (objetivo) del DataFrame 'data', lo
que nos permite usarlas para entrenar nuestro modelo de machine
learning.



Desarrollo:

• Dividimos nuestro conjunto de datos en conjuntos de
entrenamiento y prueba, lo que nos permite entrenar nuestro
modelo en una parte de los datos y evaluar su rendimiento en otra
parte independiente.



Desarrollo:

• Establecemos un modelo de clasificación basado en árboles de
decisiones y lo entrenamos con el conjunto de datos de
entrenamiento, utilizando la entropía como criterio para medir la
calidad de las divisiones en el árbol de decisiones.



Desarrollo:

• Generamos predicciones utilizando el modelo de árbol de
decisiones entrenado, y las almacenamos en la variable y_pred para
su posterior evaluación.



Desarrollo:

• Generamos predicciones utilizando el modelo de árbol de
decisiones entrenado, y las almacenamos en la variable y_pred para
su posterior evaluación.



Desarrollo:

• Calculamos la precisión del modelo de clasificación y la imprimimos
en la consola para que así evaluar el rendimiento del modelo. La
precisión nos dice qué tan bien nuestro modelo puede predecir las
etiquetas correctas en el conjunto de datos de prueba.



Desarrollo:

• Guardamos nuestro modelo entrenado en un archivo binario
utilizando la biblioteca pickle, lo que nos permite cargar y utilizar el
modelo en el futuro sin necesidad de volver a entrenarlo desde
cero.



Desarrollo:

• Guardamos nuestro modelo entrenado en un archivo binario
utilizando la biblioteca pickle, lo que nos permite cargar y utilizar el
modelo en el futuro sin necesidad de volver a entrenarlo desde
cero.



Desarrollamos un sistema el cuál garantiza con una efectividad del 0.9166, es decir, capaz
de predecir con una precisión alta la especie que es nuestra flor, únicamente
utilizando datos como la altura y grosor de nuestros pétalos y sépalo.

Resultados

Conclusiones
Este proyecto ha desarrollado un modelo de aprendizaje automático capaz de predecir la
especie de una flor con alta precisión. El modelo se puede utilizar para identificar flores
desconocidas o para clasificar grandes colecciones de flores. El modelo también se puede
utilizar para desarrollar nuevas aplicaciones, como una herramienta para la identificación
de flores en dispositivos móviles.
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Gracias por su atención
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