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- Identificar como variables de tamano y anchura del pétalo y sépalo predicen la especie de las
plantas.
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Objetivos:

- Recopilar datos sobre el crecimiento de las plantas segin sus medidas.

Aplicar técnicas de analisis estadistico para identificar patrones y relaciones entre estas

riables y el crecimiento de las plantas.

especie de las plantas en funcion de las condiciones ambientales

ol de decision

Contribui tro entendimiento sobre la biologia de las plantas y su interaccion
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En la interseccion de la botanica y la tecnologia, surge “Plant Toon”,
un proyecto innovador diseflado para revolucionar la forma en que
entendemos y clasificamos la diversidad vegetal. Utilizando un
modelo avanzado de arbol de decisiones desarrollado en Python,
Plant Toon no solo identifica especies vegetales con una precision sin
precedentes, sino que también abre un nuevo camino hacia la
conservacion y el estudio de la flora.

El corazon de Plant Toon es su algoritmo de aprendizaje automatico,
gue se alimenta de una rica base de datos de caracteristicas
botanicas. Este modelo no es solo un testimonio de la programacion
flstlcada sin iéen de una comprension profunda de las
a vegetal. Al implementar técnicas de
la entropia y la ganancia de
lngue entre innumerables especies,
y entusiastas una herramienta
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Metodologia:

El proyecto “PLANT TOON” se basa en una metodologia rigurosa para garantizar la precision en la identificacion de especies
vegetales. La metodologia se divide en varias etapas clave:

* Recoleccion de Datos: Se recopila un conjunto de datos exhaustivo que incluyen caracteristicas botanicas de diversas especies
vegetales. Este conjunto de datos sirve como base para el entrenamiento y la validacién del modelo de arbol de decisiones.

* Preprocesamiento de Datos: Los datos recopilados se limpian y se normalizan para asegurar la consistencia. Las caracteristicas
relevantes se extraen y se codifican de manera adecuada para su uso en el modelo de clasificacion.

* Construccion del Modelo: Utilizando la biblioteca scikit-learn de Python, se construye un modelo de arbol de decisiones. Se
seleccionan los atributos mas significativos basandose en la ganancia de informacién y la medida de impureza (indice Gini o
entropia)12.

* Entrenamiento del Modelo: El modelo se entrena con una parte del conjunto de datos. Durante esta fase, el algoritmo aprende a
clasificar las especies basandose en las reglas de decision que surgen de los datos.

* Validacion y Pruebas: El modelo se valida y se prueba con una parte del conjunto de datos que no se utilizé durante el
entrenamiento. Esto ayuda a evaluar la precision y la generalizacion del modelo.

izacion: Se realizan ajustes en el modelo, como la poda del arbol, para evitar el sobreajuste y mejorar la precision2.

ntacion: Una vez optimizado y validado, el modelo se implementa en una aplicacién o servicio que puede se
S usuarios para identificar especies vegetales.
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Desarrollo:

- Importamos las librerias necesarias para el correcto funcionamiento
de nuestro codigo

rt pandas as pd
sklearn.model selection import train_ test split
sklearn.tree import DecislonTreeClassifier
sklearn.metrics import accuracy score

ort pickle
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Desarrollo:

- Leemos el archivo “Iris.csv” para asi, alimentar a nuestro modelo
con los datos necesarios.
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Desarrollo:

. Eliminamos la columna “Id” porque esta no es relevante en nuestro
modelo.

# Eliminar la columna

data.drop([ 'Id'], axis=1, inplace=True)
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Desarrollo:

. Separamos nuestras variables independientes (caracteristicas) y
nuestra variable dependiente (objetivo) del DataFrame 'data’, lo
gue nos permite usarlas para entrenar nuestro modelo de machine
learning.

letinir las variables
data[[ "SepallengthCm’, 'SepallWidthCm', 'PetallengthCm', 'PetallWidthCm']]
data| "Species’]



— p ’:.‘."~ . = ..i'-‘g‘! o g P
$4» Congreso Internacional sobre la N o) %‘ﬁ (X)) Mcdoméicas (97
5% Ensefanzay Aplicacion de las Matematicas == unNam e

Desarrollo:

- Dividimos nuestro conjunto de datos en conjuntos de
entrenamiento y prueba, lo que nos permite entrenar nuestro
modelo en una parte de los datos y evaluar su rendimiento en otra
parte independiente.

X _train, X _test, y train, y test = tr'-;ain_tes.t_:'.plit(.':{_, y, train_size=0.20, random state=0)
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Desarrollo:

. Establecemos un modelo de clasificacion basado en arboles de
decisiones y lo entrenamos con el conjunto de datos de
entrenamiento, utilizando la entropia como criterio para medir la
calidad de las divisiones en el arbol de decisiones.

== —_——t— = — e - e - - . - — - - N TR N A — - o e ey
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dc_tree = DE 1510nT EE[lﬂSSlflPr{crltPrlﬂn— tﬂurﬂﬂ"?
dc_tree.fit(X train, y train)
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Desarrollo:

. Generamos predicciones utilizando el modelo de arbol de
decisiones entrenado, y las almacenamos en la variable y_pred para
su posterior evaluacion.
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Desarrollo:

. Generamos predicciones utilizando el modelo de arbol de
decisiones entrenado, y las almacenamos en la variable y_pred para
su posterior evaluacion.

uar el mo
accuracy = accuracy_score(y test, y pred)
print( “Accuracy:"”, accuracy)
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Desarrollo:

. Calculamos la precision del modelo de clasificacion y [a imprimimos
en la consola para que asi evaluar el rendimiento del modelo. La
precision nos dice qué tan bien nuestro modelo puede predecir las
etiquetas correctas en el conjunto de datos de prueba.

accuracy = accuracy score(y test, vy pred)
print( “Accuracy:"”, accuracy)
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Desarrollo:

. GQuardamos nuestro modelo entrenado en un archivo binario
utilizando la biblioteca pickle, lo que nos permite cargar y utilizar el

modelo en el futuro sin necesidad de volver a entrenarlo desde
cero.

es.pkl’', 'wh")

pickle.dump(dc_tree, file)
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Desarrollo:

. GQuardamos nuestro modelo entrenado en un archivo binario
utilizando la biblioteca pickle, lo que nos permite cargar y utilizar el

modelo en el futuro sin necesidad de volver a entrenarlo desde
cero.

es.pkl’', 'wh")

pickle.dump(dc_tree, file)
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Resultados

Desarrollamos un sistema el cual garantiza con una efectividad del 0.9166, es decir, capaz
de predecir con una precision alta la especie que es nuestra flor, Unicamente
utilizando datos como la altura y grosor de nuestros pétalos y sépalo.

Conclusiones

Este proyecto ha desarrollado un modelo de aprendizaje automatico capaz de predecir |la
especie de una flor con alta precision. El modelo se puede utilizar para identificar flores
desconocidas o para clasificar grandes colecciones de flores. El modelo también se puede
jzar para desarrollar nuevas aplicaciones, como una herramienta para la identificacion
res en dispositivos moviles.




<$~= Congreso Internacional sobre la

Ensenanza y Aplicacion de las Matematicas ==

C\S Departamenio de ikl U
- Matemdficas (i 2
2 ot &

3y, gt
FESC-INFORMATICA

Bibliografia

« A, D.B., & Tognetti, J. (s. f.). Técnicas de andlisis de crecimiento de plantas: su aplicacién a cultivos intensivos.
http://www.scielo.org.ar/scielo.php?script=sci_arttext&pid=S1669-23142016000300007

« Técnicas de analisis de crecimiento de plantas: su aplicacion a cultivos intensivos. (2017, 11 mayo).
https://digital.cic.gba.gob.ar/items/95e0d9d8-9009-4d34-9176-1dac2df3aale

« CK-12 Foundation. (s. f.). CK-12 Foundation. https://flexbooks.ck12.org/cbook/ck-12-conceptos-
biologia/section/9.13/primary/lesson/crecimiento-de-las-plantas/

« Cherlinka, V. (2023, 31 octubre). Etapas de crecimiento de las plantas: rol y funciones. EOS Data Analytics.
https://eos.com/es/blog/etapas-de-crecimiento-de-una-planta/



http://www.scielo.org.ar/scielo.php?script=sci_arttext&pid=S1669-23142016000300007
https://digital.cic.gba.gob.ar/items/95e0d9d8-9009-4d34-9176-1dac2df3aa1e
https://flexbooks.ck12.org/cbook/ck-12-conceptos-biologia/section/9.13/primary/lesson/crecimiento-de-las-plantas/
https://flexbooks.ck12.org/cbook/ck-12-conceptos-biologia/section/9.13/primary/lesson/crecimiento-de-las-plantas/
https://eos.com/es/blog/etapas-de-crecimiento-de-una-planta/

Plant Toon ©

25X - emdiicas ||
'hn:;':.nl. UA @

e o FESCINFORMATICA




	Diapositiva 1
	Diapositiva 2: Objetivos:
	Diapositiva 3
	Diapositiva 4: Metodología:
	Diapositiva 5: Desarrollo:
	Diapositiva 6: Desarrollo:
	Diapositiva 7: Desarrollo:
	Diapositiva 8: Desarrollo:
	Diapositiva 9: Desarrollo:
	Diapositiva 10: Desarrollo:
	Diapositiva 11: Desarrollo:
	Diapositiva 12: Desarrollo:
	Diapositiva 13: Desarrollo:
	Diapositiva 14: Desarrollo:
	Diapositiva 15: Desarrollo:
	Diapositiva 16: Resultados
	Diapositiva 17: Bibliografía
	Diapositiva 18

